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OZETCE

Borsa tahmini ve egilim bulma hem finans profesyonelleri hem de borsa arastirmacilarinin yiiksek ilgi
alanlari arasindadir [2]. Hemen herkes, Oyle ya da boyle, hisse senedi alim satimlari i¢in dogru senetler
ve/ veya dogru zamanlamay1 secebilmeyle ilgilidir. Yapay sinir aglari, bulanik mantik, genetik
algoritmalar gibi hesaplamali zeka modelleri hisse senedi hareketlerini 6ngérme, egilim bulma veya hisse
senedi alim satim noktalarini belirlemek icin arastirmacilarin sectigi degisik metotlar arasindadir
[1,3,6,7,8,9,10,11,12].

Bagil gii¢ endeksi (RSI) hisse senedi alim saticilar1 tarafindan genellikle kullanilan ve tercih edilen bir
gostergedir [2,5]. Bagil gii¢ endeksi belki de basitligine ve performansina bagli olarak en ¢ok kullanilan
teknik gostergedir. Ancak bagil giic endeksinin performansi segilen zaman ufku arasinda standart bir
sekilde dagitilmamistir. Egilimi olmayan pazarlar sirasinda olaganiistii islemesine ragmen agik bir egilim
oldugunda performans diismerktedir.Yine de pekcok kisi bagil gii¢ endeksini bu sartlar altinda bile
korlemesine kullanmaktadir.

Ancak piyasa belirli bir egilim gostermedigi zaman ¢ok iyi islemesine ragmen algalan ve yiikselen piyasa
sartlarinda, yani belirli bir egilim oldugunda Bagil Gii¢ Endeksinin performansi diismektedir. Bu
caligsmada biz egilimi kaldirilmis hisse senedi verilerini ve uyarlanmis bagil gii¢ endeksini kullanarak bir
finansal alim satim modeli gelistirdik.

Bu model kapsaminda egilim bulma zamanlamasi, bagil gii¢ endeksi alim satim baglatma seviyeleri ve
zamanlamalari1 olmak {izere gesitli parametreler kullanilmaktadir. Bu parametreler genetik algoritmalar

[4] kullanarak optimize edilmistir. Sonuglar incelendiginde bu yeni modelin kullaniminda hem karlilik
hem de basar1 performansinda gelisim oldugu gozlenmistir. Gelecekteki ¢alismalarda tek bir piyasa
ortaminda ¢alisabilecek bir gdsterge bulmanin miimkiin olup olmadigini1 gérebilmek i¢in diger gostergeler
de benzer sekilde modellenebilir.
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